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> MOTIVATI

Kl GRUNDLAGEN
BEISPIELE

CHLUSSFOLGERU

Midjourney - Motivated Facility Manager in a Building



DIE GROBEN HERAUSFORDERUNGEN IM BAUGEWERBE

380/ der Treibhausgase
O aus Bau und Betrieb

Quelle: IEA: World Energy Outlook 2023

0 der Firmen haben
78 /0 Fachkraftemangel

Quelle: Bauindustrie Verband: Bauwirtschaft im Zahlenbild, 2024

0 Produktivitats-
- 1 4 /0 zuwachs in 20J

Quelle: Statistisches Bundesamt, Themenbereich 81000, 2024
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CONSTRUCTION

Digitalisierung
Im Baugewerbe
Ist unumganglich

Quelle: McKinsey - Delivering on
construction productivity is no longer
optional, 2024
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DIE GROBEN HERAUSFORDERUNGEN IN DER IMMOBILIENWIRTSCHAFT

0 der Treibhausgase
28 /0 aus dem Betrieb

Quelle: IEA: World Energy Outlook 2023

0 der Firmen haben
66 /0 Fachkraftemangel

Quelle: EBZ Verband: EBZ HR Monitor, 2024

0 Produktivitats-
1 6 /0 zuwachs in 20J

Quelle: Statistisches Bundesamt, Themenbereich 81000, 2024

79%

sprechen Kl die
Fahigkeit zu, dem
Fachkraftemangel

entgegenzuwirken.
Quelle: ZIA Digitalisierungsstudie 2024
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VERGLEICH INFORMATIONS- UND KOMMUNIKATIONSTECHNOLOGIE

Immobilienwirtschaft

28%
66%
16%

N 4zoRerR0C AR

Treibhausgase
Quelle: IEA: World Energy Outlook 2023

Fachkraftemangel

Quelle: Ahlers, Elke; Quispe Villalobos, Valeria:
Fachkraftemangel in Deutschland, 2022

Produktivitat

Quelle: Statistisches Bundesamt,
Themenbereich 81000, 2024
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3%
592%
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DER BEDARF AN KUNSTLICHER INTELLIGENZ IN ZUKUNFT ’

* Die Digitalisierung erzeugt immer mehr Daten
* Gleichzeitig werden unsere Bildschirme mobil und kleiner

* Kl-Algorithmen sind der wichtige Schritt, um die Daten auf das Wesentliche zusammenzufassen

Benutzerschnittstellen Datenmengen
werden kleiner wachsen

Jemmm—

2010 202

Ref.: The Future of loT, IEEE loT Magazine, 2078
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DAS SKALLIERUNGSPROBLEM ONREE,. -

* Fir multinationale Unternehmen erfolgt das ? AT
Gebaudemanagement in globalem Maf3stab Oi'%qx jyﬁ’?
ot '8

* Ein Gebaude liefert oft mehrere tausende
Datenpunkte

* Die Losungen mussen fur mehrere Standorte - L O%
und weltweit verteilte Gebaude skalierbar sein - ;; ‘

* Grofle Datenmengen, die integriert und e
verarbeitet werden missen Comogi T e M e Tege dwg UM fakn) Wedy R

300 il
3004 3004 15 15

* Die Fahigkeit, unstrukturierte Daten zu
analysieren e B BV A

150 150 150
* Die Analyse von Daten an der Schnittstelle ist ool i N
. 50 50 = sa
entscheidend
Site . Area Temp. Rad. —
1p Consump. Prad. Basaline o, AT L ence TEMP L nce Radiation Weekday Hour  Year Shapping Center/Shopping
- 376 3176 2662 5550 1.226e+4  1.137 9.033 5.554 2.B42e-14 4481 15.57 3.166 Food Prncessing
45 3186 3186 1530 164.6 1.200e+6 -0.4459 1718 1.857 5.069 13.85 3151 -5.957 Manuﬁlctur\ng
10 3182 3182 1561 163.8 1.030e+6 0.8632 1393 -9399 7.0%1 23.61 5221 -8.666 Gruce[jMarket

- 336 3136 03850 313.6 8.803e+3 -TIHE 1218 1,708 5222 2034 233 -6.850

55 2719 2719 16858 1043 6.251=+5  -L132 1300 -1330  2.B42e-14 1976 2733 -5.509
- 2306 23046 5502 1706 3.473=+4 06703 8369 1255 2,808 0.000 002875  3.785

14 2180 2180 43.08 2180 1.678s+6  -10.56 10,14 -16.30 6571 -7.748 08703 -2.01%
- 1752 1752 -27.80 1791 3.380=+4 Q%15 1656 -3773 5782 3304 -0001333 4,858
- 1712 1712 -0.48577 1462 2.Bl4=+4 -07418 13.15  0.02082 £.181 3609 03268 01731
- 1237 1227 -7.826 1227 2.280=+5 1589 9844 4438 11,53 2143 0.8377 1,856

Primary/Secondary School
Business Services
Commercial Real Estate
Bank/Financial Services
Corporate Office

Other Light Industrial
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POTENTIAL VON KI IN DER IMMOBILIENWIRTSCHAFT

0 sehen eine Chance, dass
89 /0 neue Geschaftsmodelle

Durch KI werden neue Geschaftsmodelle in der Immobilienwirtschaft

durch Kl entstehen tetehon. 44% 45% CUM 2%
0 erwarten ei neve I"Sté rkte Kl hat das Potenzial, einen signifikanten Anteil der 36% 5% 18% 1%
0 Prozessa utomatisieru ng immobilienwirtschaftlichen Prozesse zu automatisieren. 0 0 !

Kl kann dem Fachkraftemangel bzw. der demografisch bedingten
Personalentwicklung in der Immobilienwirtschaft entgegenwirken.

0 erwarten, dass Kl dem |
0 Fachkraftemangel
Vom KI-Einsatz in der Immobilienwirtschaft werden auch Mieter

entgegenwirken kann. finanziell profitieren.

_’I lauben das etablierte P ‘ )
5 % g Kl wird immobilienwirtschaftliche Geschaftsmodelle ersetzen oder 12% 33% 24% 51%

Geschaftsmodelle ersetzt uberflussig machen.
werden 1

Durch den Einsatz von Kl erhéht sich die Gefahr, dass Unternehmen

40% 39% 18% 3%

16% 39% 34% 11%

. 3 der Immobilienwirtschaft die Kontrolle ber ihre Daten und Systeme | 9% 23% 51% 17%
0 sehen eine erhohte Gefahr verlieren.
0 die Kontrolle Gber Daten :
und Systeme zu verlieren Ich stimme zu Ich stimme eher zu [l Ich stimme eher nicht zu [l Ich stimme nicht zu
e
ZIA/EY Digitalisierungsstudie 2024 EY EEEZIA

Quelle: ZIA Digitalisierungsstudie 2024
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Midjourney - Digital Twin with Al of a Real Building



GEBIETE DER KUNSTLICHEN INTELLIGENZ 0

Semantic and Machine Neural Network Age (2018) Large Foundation Model Age (2022)
Learning Age (2012) (a.k.a. Generative Models])

KI KL

ierung

Machine Learning

171

Machine Learning

Optimierung

Optim-
ierung

Semantic

: NLP
Reasoning

(Logik) Machi.ne (N N

| earning NLP
KNN

Robotik Cv

Robotik

KNN - Kinstliche Neuronale Netzwerke
CV - Computer Vision (Bildverarbeitung) und Large Vision Models (LVM)
NLP - Natural Language Processing (Sprachverarbeitung) und Large Language Models (LLM)

SUSTAINA3L= - e _ _ o
s KUNSTLICIIZ INTZLLIGENZ FUR NACHIIALTIGES 3AUZN Universitat



WELCHE AUFGABEN KONNEN DURCH K| UNTERSTUTZT WERDEN B

Wiederholbarkeit
A
<
T
o
N
C
£
Nicht wirtschaftlich Nicht wirtschaftlich
n
=)
£
Planbar Kreativ .2
€
[
]
©
(m]
Klassische KI Generative KI
[seit 2022)
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WAS SIND DIGITALE ZWILLINGE?

, die eine zwischen den physischen und
digitalen Modellen mit einer geeigneten Synchronisationsrate ermaoglichen. Der digitale Zwilling kann eine
Uber den der Zielentitat bieten. Er verfugt Uber einige oder alle Fahigkeiten der:
Verbindung, Integration, Analyse, Vorhersage, Visualisierung, Optimierung, Kolloboration, usw.(ISO/IEC 30173)
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WORAUF BASIEREN DIGITALE ZWILLINGE? 1

Erklarbare
Kl Modelle

Digitaler
Zwilling -~ = |

(KI) i
~ !

Machinelles
Lernen

Ein digitales Modell einer Zielentitat mit , die eine zwischen den physischen und
digitalen Modellen mit einer geeigneten Synchronisationsrate ermoglichen. Der digitale Zwilling kann eine

Uber den der Zielentitat bieten. Er verfugt Uber einige oder alle Fahigkeiten der:
Verbindung, Integration, Analyse, Vorhersage, Visualisierung, Optimierung, Kolloboration, usw.(ISO/IEC 30173)

e
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DIE HERAUSFORDERUNG IM BAUWESEN b

Kl kennt nicht
‘ meinen Einzelfall
und ist unwirt-
schaftlich
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DIE LOSUNG 15

Wie konnen wir
Digitale Zwillinge
automatisch
anpassen?

=)
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DIE WAHRHEIT: DURCH STANDARDISIERUNG IST KEIN BAUWERK EIN UNIKAT o

3.900 Normen
Im Baugewerbe

-)
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DIE WAHRHEIT: DAS BAUWESEN IST SEHR GUT AUF KI VORBEREITET "

=)

Jedes Bauwerk
ist ein Unikat ‘
aus Standard-
elementen
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GRUNDLAGEN K| MODEL (FOUNDATION MODELS) B

Foundation Modell Domanen Modelle
= Sehrviele Daten zum trainieren =  Wenige Daten zum trainieren (Few-shot learning)
=  Sehrteuer zu trainieren = Viel preiswerter zu trainieren
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BUILDING FOUNDATION MODELS: GRUNDLAGENMODELL FUR DAS BAUWESEN "

Closed-source & generic

Generic
. Texts
Foundation
Model ,
> Generic

Consistent
Images
N Correct
Text
N Regulatory
@ Expertise
S ! b Physical
& E Causality
BIM N BIM
Models Models

Input Modalities Output Modalities

Generic
Images

y

Open-source & domain specific

Domain
Images

Domain
Text

Standards

it
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ANWENDUNGEN VON KI-MODELLEN IM BEISPIELABLAUF 2

VERSTEHEN GENERIEREN ANPASSEN
L
o
D)
= ; f | |
T Analy;é bestehender Erzeugung korrekter Dynamlsche An passung
Dokumente & Normen BIM-Modelle mit Kunde
) ‘s.cs, -
2 PRI AN
ol .. B TVES 'A N W T
Automatische Analyse PrOJektplanung und Analyse der
des Baufortschrittes Ubersetzung Projektkommunikation
m
L
o
aall Digitaler Zwilling Spezifische Anleitungen Energleeff|2|enter

des Bauwerks zur Wartung Betrieb
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Chatbot oder planen, einen

78% nUtzen emnen Internen Interner Chatbot (z. B. CoPilot, ChatGPT)

SOl.Che nzun Utze n Dokumentenanalyse (z. B. Mietvertrage) 32%
Energiemanagement 47%
0 N Utzen/p lanen Kl zur Verwaltungsprozesse (z. B. Buchhaltung, Budgetprozess) 46%
0 Dokumentenanalyse
Kundenservice (z. B. Stérungs-/Schadensmanagement) 44% 49%
Bedarfsanalyse (z. B. Instandhaltung/Wartung, Belegung) 38%
0 nUtzen/planen KI ZzZum Immobilienbewertung und -analyse 32%
0 Energlemanagement
Vertrieb (z. B. Vermietung) 32%
Investment (z. B. Due Diligence) 30%
0 Im Ba uu nd Bauen (z. B. Planungsprozesse) 25% 68%
0 Planungsprozess
Sonstiges 16%
Robotik im Bereich Facility Management (z. B. Reinigung) 12%
0] nutzen/planen Kl in der
0 RObOtlk B Im Einsatz Geplant [l Nicht im Einsatz und auch nicht geplant

et
ZIA/EY Digitalisierungsstudie 2024 EY tE[ZIA
REMEE B

Quelle: ZIA Digitalisierungsstudie 2024
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DIE FAHIGKEITEN NEUER GRUNDLAGEN KI-MODELLEN

VERSTEHEN

e Lusammenfassen sehr
grof3er Datenmengen

» Erklarenvon
Grundlagenwissen und
Zusammenhangen in
Standards

« Ubersetzen in
unterschiedliche (Fach-)
Sprachen

* Vereinfachungvon Wissens-
und Verstandnisbarrieren

SUSTAINASL=
CONSTRUCTION

GENERIEREN

* /deenfindung mit Bildern
aus Anforderungen

* Assistenzim Entwurf mit
Ratschlagen zu Entwurfs-
entscheidungen

» Kommunikationdurch
Generierung von E-Mails

» Dokumentation mit
komplexeren Texten im
Zusammenhang

* Optimierung zum
energieeffizienten Entwurf
und Betrieb

KUNSTLICII=Z INTZLLIGENZ FUR NACI IIIALTIG=S 3AU=N
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ANPASSEN

* Few-Shot-Learning erlaubt
grof3e Modelle mit wenigen
Beispielen anzupassen

* Lernenvon
Domanenwissen
(Standards)

* Lernen von Projektwissen
(BIM Modelle]

* Lernen von
Projektkommunikation (E-
Mails)

* Lernen von physikalischen
Parametern (Bauphysik,
Statik)

Universitat (f a0
Rostock



DIE GEFAHREN NEUER GRUNDLAGEN KI-MODELLEN 2

VERSTEHEN GENERIEREN ANPASSEN

» Fehlendes raumliches und * Halluzinationvon falschen * Keine BIM-Unterstitzung
numerischesVerstandnis Inhalten zur Datenverarbeitung in
5 : , KI-Modellen

* Fehlendes logische * Fehlassistenz durch
erschlielfen komplexer fehlerhafte Ratschlage * Fehlende grofie Datensatze

Zusammenhange obwohl

. I * /nkonsistenzvon » Unerklarliche Black-Box-
einfache funktionieren .
generierten Inhalten Modelle
« Auslassen statistisch (mehrere Sichten) .
. : » Hohe Kosten flr
irrelevanter aber fachlich . : e .
N : * Biasder Vorurteile/ regelmafBliges Training
wichtiger Details :
- Falschaussagen in den » Fehlendes Wissen zu den
» Ubersetzen mit False- Trainingsdaten Uberbetont

Friends, die in der Domane Modellen

andere Bedeutungen haben * Ineffizienz durch generierte

Texte, die keiner mehr lief3t

» Fehloptimierungen durch
Lernen von Korrelationen in
Traningsdaten

SUSTAINA3L= ) o B B s A6
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OTIVATION

ISPIELE"

USSFOLGERUNG .

Midjourney - Professor working on a practical example



DIE ENTWICKLUNG DES ENERGIEMANAGEMENTS 25

Automatisierte Gebaude Smarte Gebaude Digitale Zwillinge
> 1980 > 2000 > 2020
y, vvv‘ g0
— — 8

Visualisiere KPI Analysiere Verbrauch Optimierte Endverbrauch
= Erlaubt Benchmarking = Monitoring Energieverbrauch =" Vollautomatische
J= Erlaubt automatisierten zentraler Systeme Datenverarbeitung

Betrieb zentraler Systeme = Nur primare KPIs werden = Optimierte Regelung bis zu

= Energieverschwendung analysiert einzelnen Arbeitsplatze

schwer zu identifizieren = Sehr viele Datenpunkte
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DIGITALER ZWILLING ZUM ENERGIE MANAGEMENT

Problem

* Internationale Firmen oder Verwaltungen haben
tausende Niederlassung mit hunderttausenden an
Datenpunkten

* Esist moglich einzelne Niederlassungen zu optimieren
aber diese driften sehr schnell am und es ist sehr
schwer das komplette Portfolio zu Uberwachen

* Regelbasierte Monitoring ist bei der Anzahl an
Datenpunkten nicht zu konfigurieren

Kl Lésung

* Wirintegrieren die unterschiedlichen Datenpunkte in
dem Wissensgraphen um z.B. Verbraucherhierarchien
abzubilden

» Wir konfigurieren ML Modelle welche Zeiten und Wetter
berucksichtigen und das normale Energieverhalten
lernen und geringe Abweichungen diagnostizieren

Nl 4zoreTRUCRoR

18M IoT Building Insights o
Enterprise Al Budings | EGL
EGLC EE 75'F <& 60%
Top Priorities Priority Buildings
Select Date
Priorites - Date.. Time »
il 02 03 15
5 ® EGLCLght894 having high energy 05/16/2018 04,00pm ® High © Medium i
usage of +9.52 KW/h — -
. ® EGLCLight894 having high energy 05/16/2018 0415pm g
usage of +9.52 KW/h - .
Il
Detalls m.'.._l 7o Tanc
Unusual consumption was detected R
for 2 hours in (ast 24 hours et |
——
5 © EGLCUBNEIa havingmedumenerg) 451612018 P
usage of +6.52 KW/h
5 © EGLCUghBS having mediumenergy 0s/16/2018 a3:00prk
usage of +6.44 KW/h
5 © EGLCUghE94 having medium e s -
energy usage of 46 KW/h : o, Ll
Unusual Usage a Energy Comparison flm] Energy Usage flm] Energy Wastage fl=]
20 % 9 10%
w  09%. o o
‘ - Energy Prediction Data Outage fl=]
st 300y
~
%
300w 1000w 300w 350w  08% .
5t 24 hours EGLC @ Enterprize durrage MNext 48 hours Last 48 hours Last 24 hours .

Predict

NACHIIALTIG= IMMOS3ILIENWIRTSCIHAFT DURCI I KUNSTLICI = INTZLLIGENZ
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BEISPIEL: IBM IRELAND
6 Gebaude mit 3500 Sensoren

100 1000 10000 100000

| | | |

Causes
Models
Sensors

Sensors| Models | Causes

Old System 194 | 300 | 300

‘New System| 2411 1446 | 47284

® Old System ® New System

- Der Ansatz verarbeitet 12 mal mehr
Sensoren

27

Vergleich mit den von einem Bausachverstandigen
gekennzeichneten Ergebnissen.

percentage of rooms

0% 20% 40% 60% 80% 100%

| | | | | |

{ |

Heating Issues

Bad Isolation

M True Positives True Negatives

M False Positives = False Negatives

- Der Ansatz ermdglicht die Identifizierung echter
Probleme im Baubestand des Gebaudes

Details: Ploennigs, et al.: Semantic Diagnosis Approach for Buildings. IEEE Trans. Ind. Inf., 2017

Nl 4zoreTRUCRoR
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BEISPIEL: UNI ROSTOCK %

 Bis zu 100 Niederlassungen SER——

* Nur ca. 20.000 der 100.000
Datenpunkte wirklich | — Egy
verfugbar

» Datenpunkte sind schlecht
gelabelt, obwohl Standart
existiert

* 80%-95% der der Gebaude
nur Energieklasse C
nach EN 15232

* Energiewerte werden oft
nicht stundlich erfasst

» 20% des Energieverbrauchs
“verschwinden”

* Relevante Daten wie
Belegung, Wetter, etc.
fehlen

SUSTAINASL= = - _ . _ _ _ . s
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DIGITALER ZWILLING ZUR PORTFOLIO UND RAUMNUTZUNGSOPTIMIERUNG o

Problem

* Hybrides Arbeiten erfordern dynamischere
Raumnutzungszenarien

* Raume werden zu Stof3zeiten Uberbucht, und e
kommt zu . geflhlter” Unverfligharkeit obwohl
die Raume oft leer stehen

* Komplexe Anforderungen wie Kosten,
energieeffizienter Betrieb, Anfahrtswege,
Lebensqualitat stellen besondere
Anforderungen

Kl Losung

* Kl digitalisiert Raumplane aus Bauplanen,
erkennt Arbeitsplatze

« Kl Algorithmen optimieren die Zuteilung oo _ Object R Conctrainis Optiia
. . seat plans ecognition seat plan from LLM Ofdtion
* Die Algorithmen beachten auch Anforderungen

aus LLM (Lebensqualitat)

O'Donncha, F.; Sheehan, J.; Lorenzi, F.; Ploennigs, J.: Optimized Lease Planning for Real Estate Portfolios with Large Language Models, /NFORMS, 2023.
Barry, M.; Gambella, C.; Lorenzi, F.; Sheehan, J.; Ploennigs, J.: Optimal Seat Allocation Under Social Distancing Constraints, /NFORMS Annual Meeting, 2020.

SUSTAINA3SL= . - _ . e e areitat @
2ONSTRUCTION NACIHIIALTIG= IMMO3ILIENWIRTSCIAFT JURCH KUNSTLICI = INTZLLIGENZ Universitat



DIGITALER ZWILLING DES IBM I0T CENTER MUNCHEN

Problem

* Das loT Center hat tausende an Sensoren um
Klima, Energie und Raumnutzung zu messen

* Es gibt keine festen Arbeitsplatze und viele
Besucher welche die Raume nicht kennen

Kl Losung

 Der Digitale Zwilling integriert im
Wissensgraphen alle Daten

* Raumklima und Energieverbrauch werden
analysiert und Anomalien diagnostiziert

» Wir erzeugen daraus eine BIM-basierte 3D App
zur Wegfindung, Sitzplatzbuchung und
Datenvisualisierung

 Ein Sprachinterface wird automatisch

konfiguriert Map loT
datasets
to domain

model

Inject Physical
Rules with
Reasoning

Predict Energy
Consumption
and Comfort

Identify and
Diagnose
Anomalies

Universitat
Rostock
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DIGITALER ZWILLING DER HVAC-ANLAGEN IBM IRELAND o

Problem

* Im Betrieb hat man meist keinen einfachen
Zugriff auf Daten, weil man nicht genau die
Anlagen kennt oder Daten unzuganglich sind

* Die Diagnose von komplexen Anlagen ist fur
Laien sehr schwierig

Kl Losung

* Mittels einer AR-Losung konnen wir Analgen
direkt identifizieren

* Durch den Digitalen Zwilling konnen wir Fehler
erkennen und diagnostizieren

* Durch AR konnen wir komplexe
Zusammenhange einfach kommunizieren

Visualize

Lz hiose Data in AR
Anomalies
on Phone

Discover |dentify

Marker on loT
Phone datasets

SUSTAINA3L= . - _ : e
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NACHHALTIGER BETRIEB BEI TESCO IRLAND ¥

* Tesco hat stark in Sensoren und Monitoring investiert, um energieeffizienter zu werden

* Die gesammelten Daten waren sehr schnell so grof3, dass die verantwortlichen Energie- und FM
Management nicht damit umgehen konnte

* Umgesetzte Einsparungsmalinahmen hielten immer nur kurzfristig

* Durch Maschinelles Lernen konnten neue Einsparungen entdeckt und
durch kontinuierliches Monitoring auch langfristig etabliert werden

110.956 678 TB
Stores Data Objects Data per annum

20%

reduced cooling

25 million Dollar
savings per annum
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MOTIVATION
K| GRUNDLAGEN

BEISPIELE

~ 4> SCHLUSSFOLGERUNG

Midjourney - Al computer on top of a pile of papers answering a question



WIR SIND ERST AM ANFANG VON KI IM BAUWESEN o

Autonome Zwillinge
REIFE GRADE VON

DIGITALEN ZWILLINGEN

= Automes Entscheiden
= Kooperatives Verhalten

= Automatisierung von Prozessen

Fortgeschrittene Zwillinge = Kontinuierliches Lernen aus Daten

=  Optimierung von Parametern
= Vorhersage des Verhalten

Einfache Zwillinge

= Kontextverarbeitung
= Datenanalyse und Machinelles Lernen

FAHIGKEITEN

= Integration von Datenbanken
= Integration von Anwendungen
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IST KI EIN FLUCH ODER SEGEN?

Segen Fluch
* Breit Einsetzbar - Es gibt sehr viele * Neue Fahigkeiten - Die Nutzung von KiI
Anwendungsfalle fur KI erfordert neue Kompetenzen bei Nutzern

« Produktivitat - KI-Assistenten kdnnen (auch in der Identifikation von Fakes]

uns wirklich Arbeit abnehmen * Inkorrektheit - KI-Modelle erfinden ggf.
falsche Inhalte (Halluzination)

* Nachvollziehbarkeit - KI-Modelle sind
haufig nicht vollstandig nachvollziehbar

* Datenbeherrschbarkeit - Nur Kl kann die
Datenflut noch bewaltigen

* Energieeffizienz - Kl kann uns helfen
energieeffizientere Bauwerke zu
entwerfen, bauen und betreiben

e Bias und Fairness - KI-Modelle lernen
und wiederholen einfache Korrelationen

* Rechtssicherheit - Entscheidungen von

» Vereiniachung - Kl kann komplexe KI-Systemen sind nicht rechtssicher

Wissensdomanen zuganglicher machen _ o
e Missbrauchbar - Alle Vorteile konnen

(und werden) auch kriminell eingesetzt
(Betrug, Fake News, Deep Fakes, etc.)

* Digitalisierung - KI-Modelle vereinfachen
Digitalisierungsprozesse und generieren
Mehrwert

Universitat (-}
Rostock




Josef Gocar, Kubistisch

JOERN.PLOENNIGS(QUNI-ROSTOCK.DE

Walter Gropius, Bauhaus
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